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Abstrak

Clustering adalah salah satu fungsi data mining, yang
bertujuan untuk menemukan pengetahuan atau pola
berharga dari dataset yang relatif besar, yang sebagian
besar dikelola dataset ashistorical dan dissimpan dalam
database atau Méthodes datawarehouse. Clustering
digunakan untuk dataset un - diawasi, dalam data
mining conceptscalled sebagai un - diawas analisis.
Ada dua kelompok clustering, metode hierarchical
clustering dan metode pengelompokan non hirarkis.

K-Means  Cluster Analysis  dalam metode
pengelompokan non hirarki dengan jumlah klaster
isalready set dari awal algoritma. metodologi untuk
menemukan jarak dari data ke centroid, yang tidak
dapat menerapkan untuk biner data, sehingga dalam
bidang ini k-means cluster analysis untuk dimodifikasi
dengan menggunakan similarity measures, k-means
cluster analysis menemukan centroid pertama dengan
mengacak dari dataset, di sini k-berarti algoritma
analisis cluster akan dimodifikas dengan dataset
diurutkan dan kemudian massa pertama yang dipilih
dari basis data mengenai kriteria hasil klaster. Dengan
menggunakan kesamaan modifikass measuresand
algoritma analisis k-means klaster, algoritma dapat
diimplementasikan dalam penerimaan bantuan biaya
pendidikan pada STMIK PPKIA Tarakanita Rahmawati
untuk menentuan mahasisva siapa saja yang berhak
untuk mendapatkan bantuan biaya pendidikan.

Kata kunci: dstem pendukung keputusan, K -
Cluster, Analysis

Means,

1. Pendahuluan

Salah satu produk hasil perkembangan teknologi adalah
komputer, komputer mempunyai kemampuan yang
fantastis dalam banyak hal, dengan kemampuannya itu
menyebabkan komputer dapat diterima diberbagai
kalangan, bahkan telah menjadi suatu kebutuhan.
Perkembangan komputer dalam menjawab tantangan dan
kebutuhan secara menerus berkembang dengan cepat.
salah satu kemampuan itu, adalah dengan pengelolaan
data dan komunikasi informasi.

Informasi sangat dibutuhkan dalam proses pengambilan
keputusan. Keputusan yang baik dan tepat perlu

didukung oleh ketersediaan informasi yang akurat, cepat
dan cukup. Dengan informas yang demikian,
Supervisor/Pimpinan suatu Lembaga/Organisasi  dapat
gambaran yang komplek dan spesifik dari suatu
keputusan yang akan dirumuskan. Keputusan pun akan
efisien dari aspek waktu karena data dapat diakses secara
instan. Di samping itu keakuratan data lebih terjamin,
sehinggakeputusan yang dirumuskan akan lebih tepat
dan dapat dirumuskan dalam waktu yang relatif lebih
singkat [1].

Sistem Pendukung Keputusan (SPK) atau Decision
Support Sistems (DSS) merupakan suatu reaksi terhadap
beberapa solusi aternatif yang dilakukan secara sadar
dengan menganalisa kemungkinan-kemungkinan dari
aternatif tersebut bersama konsekuensinya. Setiap
Sistem Pendukung Keputusan (SPK) akan membuat
pilihan akhir, dapat berupa tindakan atau opini. Itu
semua bermula ketika kita merasa memerlukan atau
membutuhkan suatu keputusan atau decision yang harus
dipertimbangkan dalam sebuah kondisi atau keadaaan
[11.[2].

Dana bantuan pendidikan dari Yayasan STMIK PPKIA
Tarakanita Rahmawati diharapkan dapat membantu
biaya pendidikan Mahasiswa paling tidak meringankan
biaya pendidikan agar mahasiswa tidak melakukan cuti
atau putus kuliah dan tidak dapat melanjutkan
perkuliahan mereka sampai sarjana. Salah satu penyebab
hal tersebut adalah kesulitan orang tualkeluarga dalam
memenuhi  kebutuhan biaya pendidikan, biaya
transportasi, biaya kost bagi Mahasiwa yang berasal dari
luar Kota, maupun biaya pendidikan lainnya. Hal inilah
yang melatar belakangi Alasan terpicunya penelitian ini
dilakukan pada STMIK PPKIA Tarakanita Rahmawati,
sebagai sebuah institusi pendidikan, terkadang bagian
kemahasiswaan masih sulit untuk mencari mahasiswa
yang benar-benar layak untuk mendapatkan bantuan
biaya pendidikan tersebut.

Dengan latar belakang tersebut maka penulis tertarik
untuk membangun suatu Sistem pendukung keputusan
penentuan pemberian bantuan biaya pendidikan pada
Mahasiswa STMIK PPKIA Tarakanita Rahmawati yang
nantinya bertujuan untuk menghilangkan halangan
Mahasiswa yang kurang mampu berpartisipasi untuk
kuliah dengan pelayanan pendidikan yang layak,
mencegah putus kuliah atau cuti kuliah, membantu

2.04-37



Seminar Nasional Teknologi Informasi dan Multimedia 2014

STMIK AMIKOM Yogyakarta, 8 Februari 2014

mahasiswa memenuhi kebutuhan dalam pendidikan
Program ini bersifat bantuan langsung kepada
mahasiswa, karena berdasarkan kondis ekonomi
mahasiswa.

Clustering adalah suatu metode pengelompokan
berdasarkan ukuran kedekatan (kemiripan). Clustering
beda dengan group, kalau group berarti kelompok yang
samakondisinya kalau tidak ya pasti bukan
kelompoknya. Tetapi kalau cluster tidak harus sama akan
tetapi pengelompokannya berdasarkan pada kedekatan
dari suatu karakteristik sample yang ada, salah satunya
dengan menggunakan rumus jarak ecluidean. Aplikasi
cluster ini sangat banyak, karena hampir dalam
mengidentifikass permasalahan atau pengambilan
keputusan selalu tidak sama persis akan tetapi cenderung
memiliki kemiripan sgja. Manfaat clustering adalah
Decission Support System dan data mining contohnya
Segmentasi pasar, pemetaan wilayah, Manaemen
marketing dil [3].

K-Means juga dapat digunakan untuk berbagai macam
kebutuhan pengambilan keputusan termasuk dalam hal
ini adalah penentuan penerima bantuan biaya pendidikan
pada Sekolah Tinggi Mangemen Informatika dan
Komputer (STMIK) PPKIA Tarakanita Rahmawati
dengan melihat atribut dari masing-masing calon
penerimadari persyaratan yang telah di gjukan ke bagian
kemahasiswaan kemudian dilakukan seleks berkas
selanjutnya dilakukan pengolahan nilai dan dari hasil
pengolahan nantinya diperoleh hasil  keputusan
mahasiswa yang menerima, tidak menerima dan
dipertimbangkan.

2. Pembahasan

Metode k-means pertama kali diperkenakan oleh
MacQueen JB padatahun 1976.[3]

Merupakan algoritma yang relatif sederhana untuk
mengklasifikasikan atau mengelompokkan sejumlah
besar obyek dengan atribut tertentu ke dalam kelompok-
kelompok sebanyak K.

Metode ini mempartisi data ke dalam cluster/kelompok
sehingga data yang memiliki karakteristik yang sama
dikelompokkan ke dalam satu cluster yang sama dan
data yang mempunyai karakteristik yang berbeda
dikelompokkan ke dalam kelompok yang lain.
Carakerjaalgoritma K-Means:

1. Tentukan K sebagai jumlah cluster yang ingin
dibentuk.

2. Pilih K centroid (titik pusat cluster) awa secara
random. Dalam menentukan n buah
pusat cluster awal dilakukan pemilihan bilangan
random yang merepresentasikan urutan datainput.
Pusat awal cluster didapatkan dari data sendiri
bukan dengan menentukan titik baru, yaitu dengan
merandom pusat awal dari data.

3. Hitung jarak setigp data ke  masing-
masing centroids. Untuk mengukur jarak antara
data dengan pusat cluster digunakan Euclidian
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distance. Algoritma perhitungan jarak data dengan
pusat cluster. Langkah-langkahnya, yaitu:

a.  Ambil nilai datadan nilai pusat cluster.

b. Hitung Euclidian distancedata dengan tiap
pusat cluster. Euclidian  Distance merupakan
jarak yang didapat dari perhitungan antara
semua N data dengan K centroid dimana akan
memperoleh tingkat kedekatan dengan kelas

yang terdekat dengan populasi  data
tersebut. Jarak euclidian  ini  berguna untuk
menandai adanya persamaan antar

tiap cluster dengan  jarak  minimum  dan
mempunyai persamaan yang lebih tinggi.
Persamaan dari Euclidian matrik antara
titik dan titik jarak terdekat seperti pada
persamaan 1 dibawah ini:

Persamaan ini diambil dari sumber referens
prosiding[4,],[5].

4. Setiap data memilih centroid yang terdekat. Jarak
hasil perhitungan akan dilakukan perbandingan dan
dipilih jarak terdekat antara data dengan
pusat cluster, jarak ini menunjukkan bahwa data
tersebut berada dalam satu kelompok dengan
pusat cluster terdekat.

5. Tentukan posisi centroidsyang baru dengan cara
menghitung nilai ratarata dari data-data yang
terletak pada centroid yang
sama. Pusat cluster yang baru digunakan untuk
melakukan iterasi selanjutnya, jika hasil yang
didapatkan belum konvergen. Proses iteras akan
berhenti jika telah memenuhi maksimum iterasi
yang dimasukkan oleh User atau hasil yang dicapai
sudah konvergen (pusat cluster baru sama dengan
pusat cluster lama).

6. Jika posis centroidsbaru dengan centroidsyang
lama tidak sama, maka ulangi kembali dari
langkah 3 [5].

Proses pengembangan sistem diawali dengan melakukan
penentuan domain bagi masing-masing atribut, yaitu
mengelompokkan data nilai dari masing-masing calon
penerima bantuan biaya pendidikan.

Tabel 1. Tabel Model Penilaian Semester
Aktif (C01)

Parameter Ukuran
Semester 1
Semester 3
Semester 5
Semester 7
> semester 7

Bobot Nilai

P NWRO

Tabel 2. Tabel Model Penilaian (1PK) (C02)

Parameter Ukuran Bobot Nilai
<1.00

1.01 - 2.00

2.01-3.00

3.01-350

3.51-4.00

b wWNE
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Tabel 3. Tabel Model Penghasilan Orang

Tua (C03)
Parameter Ukuran Bobot Nilai
< 5.000.00 5
550.00 - 1.00.000 4
1.100.000 - 2.000.000 3
2.100.000 — 2.500.000 2
> 2.500.000 1
Tabel 4. Tabel Model Penilaian Tunggakan
biaya (C04)
Parameter Ukuran Bobot Nilai
< 1.000.00 1
1.100.000 - 2.00.000 2
2.100.000 - 2.500.000 3
2.550.000 - 3.500.000 4
> 3.500.000 5
Tabel 5. Tabel Model Penilaian Jumlah
Saudara (C05)
Parameter Bobot Nilai
Ukuran
0 Orang 1
1-20Orang 2
3-40rang 3
5-6Orang 4
> 7 Orang 5
Tabel 6. Tabel Model Penilaian Satus Kuliah
(C06)
Parameter Ukuran Bobot Nilai
Tidak pernah Cuti 5
Pernah Cuti 1 semester 4
Pernah Cuti 2 semester 3
Pernah Cuti 3 semester 2
Pernah Cuti > 3 semester 1

Tabel 7. Tabel Model Penilaian Keaktifan
Perkuliahan (CQ7)

Parameter Ukuran Bobot Nilai
Sangat aktif 5
Aktif 4
Cukup 3
Kurang 2
Tidak aktif 1

Pada gambar 1 berikut ini berisi data yang dipergunakan
sebagal sample pada penelitian hasil seleksi.

No | Nim KRITERIA
Ty [ (00T [ (003 [ (0ndy [ (0% [ (Cnay | (00T

1 06 50 001 3 4 5 3 2 4 5
2 05.50.140 3 3 El 4 = [ 1
. 10 50 034 2 2 4 3 5 3 4
] 11.50.030 El g] T T T E T
3 08 50 105 3 3 5 3 4 5 2
G 07.50.011 = 4 4 4+ 3 1 4
T N8 50 009 1 e} 4 4 3 5
3 0250003 4 3 A 1 x 4 k]
|2 08 50 078 3 1 4 3 4 5 2
10 08.50.021 1 0 ¥ * K r
11 0078 4 3 ! 4 2 4 1
12 EETOUI} T T T T T I T
13 022 2 4 4 3 4 4 3
11 [EFA e ¥ ] £ * ES
15 44 2 s 2 4 2 2
16 UGs E 4 E) T 7 El T
17 o013 2 3 2 5 2 2 1
1% SU.UsS i T T T T T T
19 08.50.054 2 2 1 Z bl 1 r
20 | o s0.034 i3 1 = T i3 3 =

Gambar 1. Pengelompokan Nilai Hasil Seleksi
Untuk penentuan data clustering awal di asumsikan :
a. Diambil data ke- 4 sebagai pusat Cluster Ke-A
Cluster A Nim - 0650.001 [3,34,14.23] (di
pertimbangkan).

b. Diambil datake- 10 sebagai pusat Cluster Ke-B
Cluster B Nim - 06.50.001 [5,5,5,5,5,3,5] (dapat).

c. Diambil data ke- 20 sebagai pusat Cluster Ke-C
Cluster C Nim - 06.50.001 [2,1,31,23,2] (tidak
dapat).
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Mim, Centroid aval
ool | o002y (003 (004 (008 | 600 | 600
1150030 3 3 4 1 4 2 4
03.50.024 3 5 5 5 5 3 5
R 50.0594 7]

éambar 2 Centroid hAwaI'

Perhitungan jarak pusat cluster pada Proses iterasi ke-1
Perhitungan cluster misalkan untuk menghitung jarak

data mahasiwa dengan nim 06.50.001 dengan nilai
3,4,53,2,45.
1. Berdasarkan cluster A : 3,3,4,1.4,2,3

=J3-3+0@-37+G-9+GB-D+2-92+(“-2)2+(5-3)?
=V0+1+1+4+4+4+4=18

= 4.24
2. Jarak data Mahasiswa nim 06.50.001 dengan pusat

cluster B : 5,5.5,5,5,3,5

=J(3-5+@-52+(5-52+(3-5%+(2-5)?%+(4—-3)*+(5-5)°
=VE+1+0+4+9+1+0=v19
=436
3. Jarak data Mahasiswa nim 06.50.001 dengan pusat
C:2131232

=\,n"(3—2)2+(4—1)2+(5—3)2+(3—1)2+(2—2)2+(4—3)2+(5—2)2
=VI+9+4+4+0+1+9=+28
=529

Dari hasil perhitungan cluster diketahui bahwa
Mahasi swa dengan nim 06.50.001 lebih dekat ke cluster
A dengan jarak = 4.24, dan untuk perhitungan cluster
dengan data mahasiswa selanjutnya sama dengan
perhitungan di atas hingga diperoleh data mahasiswa
yang termasuk pada cluster A, B, dan C seperti yang
diamati pada gambar 3 hasil perhitungan lengkap iteras
ke-1.

Mo 4[%% Lo contruidlasder duster
(C0T [ €0 T I O 0 E O I T I i)
T i 4 = 5 3 4 5 z
5] T T B I 3 € ) ]
3 I 3 q 3 k] 3 il .
+ 3 3 4 L 4 2 L) i
5 T T E T E 5 3 )
G T I 3 T i) T I Y
? L 5 3 4 4 3! 5 E
s 4 ? s 1 3 4 3 A
£ E] T ) ! T 5 3 &
10 ¥ i 5 > ¥ g i} E
| 4 3 3 4 i 4 1 c
= 3 i : 5 4 7 ©
15 T il T k] T T g A
T4 T I 5 1 k| Ll E
15 2 3 2 4 2 2 Pt
i3 3 | 3 T E] 3 )
Ty 3 z > ] T T
18 2 1 ¥ 1 1 5 C
a ? 1 2 4 1 x A&
0 T E T z 2 z 4]

Gambar 3. Hasil Perhitungan Iterasi Ke-1

Untuk perhitungan centroid baru didapatkan dari
pengambilan nilai Mahasiswa dengan cluster masing-
masing Mahasiswa, misalkan nilai pertama Mahasiswa
dijumlahkan denga nilai mahasiswa pertama Mahasiswa
ke dua, begitu seterusnya sampai dengan Mahasiswa
terakhir, dibagi dengan banyaknya jumlah Mahasiswa
sehingga diperoleh hasil centroid seperti pada gambar 4.

chister Centroid ham
(C01y  (COZy  (C03)  (C04) | (COS) | (COGY | (T0T
A 378 344 400 256 3.56 3.2 333
] 375 1.5 1.5 A.25 1.75 375 A5
C 2.5 217 2.67 3.83 2.00 3.17 2.33

Gambar 4. Centroid Baru Pada Iterasi Ke-2

Pada gambar 5 data Mahasiswa dikempokkan sesuai
dengan cluster masing-masing untuk dilakukan proses
perhitungan iterasi ke-2 setelah dikelompokkan tentukan
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nilai rata-rata dari masing atribut yang terdapat pada
masing-masing cluster, adapun hasil perhitungan cluster
padaiterasi ke-2 dapat diamati pada gambar 5.

Perhitungan centroid baru pada iterasi ke-3 didapatkan
dari pengambilan nilai Mahasiswa sesuai dengan cluster
masing-masing Mahasiswa, misalkan nila pertama
Mahasi swa dijumlahkan denga nilai Mahasi swa pertama
Mahasiswa ke dua, begitu seterusnya sampai dengan
Mahasiswa terakhir, dibagi dengan banyaknya jumlah
Mahasiswa sehingga diperoleh hasil centroid seperti

pada gambar 5.
MNa Nim Jarnk ke esntraid closter Clustar
(C01) | (€12} (CO3) | (CO4) | (CO5) | (C06) | (CO7)
1 DE.30.000 3 1 3 3 2 i 5 A
i) 05.50.140 3 3 3 4 5 G 4 B
3 1050034 2 4 4 3 5 3 4 A
4+ 11 s003n k! 3 4 | 4 ks x A
5 08.50.103 3 3 3 3 4 5 X M
o 4 4 g 4 i) 1 4 A
{4 1 3 3 1 1 3 5 B
g 1 2 3 1 3 il 3 A
o 3 1 4 3 4 5 X M
n £ % 5 % 3 5 L]
11 1 3 3 1 2 il 1 [
1% i 3 3 4 3 C
14 i 4 4 4 4 3 A
11 1 5 3 1 5 3 1 B
15 2 5 2 4 ) 2 x: M
1y i 4 4 1 x 4 4 A
i A k) » A [
18 1 2 L 5 1 1 3 <
19 .. L i Fi.a L 2 4 1 s iC
m 07 0034 7 3 | X i 2 [
Gambar 5. Hasil.Perhitungan Iteras Ke-2
cluster Cenrroid bary
cul) | ooy (es) [ end) [ eos) | coe)y | com)
A 28 3.3 A1 7.6 36 34 3.2
B 3.25 4.5 4.5 4,25 4. ib i./5 4.5
(-' 2.33 2.33 2.1/ 3.6/ 2.00 2.50 2.33

Gambar 6. Centroid Baru Pada Iterasi ke-3

Pada gambar 7 data Mahasiswa dikempokkan sesuai
dengan cluster masing-masing untuk dilakukan proses
perhitungan iteras ke-3 setelah dikelompokkan tentukan
nilai rata-rata dari masing-masing atribut yang terdapat
pada masing-masing cluster, adapun hasil perhitungan
cluster padaiteras ke-3 dapat diamati pada gambar 7.

im Jaral: Le centrold dustc: Clusier
OOy (O} | (%) | (C0) (0N | (0 | (0
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Gambar 7. Hasil Perhitungan Iterasi Ke-3

Karena pada iterasi ke-2 dan ke -3 (gambar 5 dan

gambar 7) posis cluster tidak berubah, maka iteras

dihentikan dan hasil akhir yang diperoleh adalah 3

cluster :

4, Cluster (A) pertama memiliki pusat {06.50.001,
10.50.034, 11.50.030, 08.50.105, 07.50.011,
09.50.003, 08.50.078, 10.50.022, 07.50.022,
07.50.044, 07.50.065} yang diartikan sebagai
kelompok mahasiswa yang masih dipertimbangkan
untuk mendapatkan bantuan biaya pendidikan.
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5. Cluster (B) pertama memiliki pusat {09.50.140,
08.50.099, 08.50.024, 10.50.032} yang diartikan
sebagai kelompok Mahasiswa yang mendapatkan
bantuan biaya pendidikan

6. Cluster (C) pertama memiliki pusat ( 08.50.078,
11.50.001, 08.50.013, 06.50.055, 08.50.054,
08.50.034) yang diartikan sebagai kelompok
mahasiswa yang tidak mendapatkan bantuan biaya
pendidikan.

Desain tabel penilaian atribut (kriteria) dan data nilai
tabel nilai berfungsi untuk menginput dan menyimpan
data dari hasil penilaian masing-masing siswa
berdasarkan kriteria penilain yang telah ditentukan oleh
Decison Maker daam ha ini adalah bagian
Kemahasiswaan, untuk lebih jelas struktur tabel penilaia
mahasi swa dapat diamati pada tabel 8 dan 9 di bawah.

Tabel 8. Tabel Data Kriteria
Nama item

data tipe lebar keterangan
Kd_kriteria auto integer Kode kriteria
Nm_kriteria teks 20 Nama kriteria
subkriteria teks 20 subkiteria

bobot number integer Bobot kriteria

Tabel 9. Tabel Data Nilai Mahasiswa

Nama item data tipe lebar keterangan
nim teks 6 nim
semester teks 20 semester
penghasilan teks 20 Penghasilan
Tunggakan biaya | number | integer tunggakan
Jumlah saudara | number | integer Jumlah saudara
Status mahasiswa | teks 20 Status mhs
keaktifan teks 15 keaktifan

Adapun proses seleksi mahasiswa dapat diamati pada
gambar 8 flowchart aplikass menggunakan metode k-
means.

-

Gambar 8. Fiawchart ABIikasi K-Means

Pada gambar 9 berisi tampilan form penentuan cluster
awal yang diperoleh dari form hasil penilaian kemudian
diambil data secara acak (random) sebanyak 3 (tiga)
untuk dijadikan sebagai cluster awal pehitungan k-
means, adapun tampilan hasil penentuan cluster awal
dapat di amati pada gambar 9.

2.04-40



Seminar Nasional Teknologi Informasi dan Multimedia 2014
STMIK AMIKOM Yogyakarta, 8 Februari 2014

Cluster Awal
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Gambar 9. Form penentuan cluster awal

Pada tampilan berikut, dapat dilihat proses perhitungan
k-means untuk iterasi ke-1, diperoleh hasil perhitungan
Mahasiswa yang masuk pada cluster A berjumlah 10
Mahasiswa, dan masuk pada cluster B berjumlah 4
Mahasiswa, dan yang masuk pada cluster C berjumlah 6
Mahasiwa, adapun hasil perhitungan iteras ke-1 dapat
diamati pada gambar 10.

T r E el rinas e
| = E
|= 4 | £ 3
0 0 v
= o aa T
i # g Al A4
| la E B e
H |s |5 d az
|4 3 = 17 67E
| l2 |az € a1
H |5 |42 488 624
|4 1 | o
[l ] X = Il
| | [ s
B} =0 Al
i B [ 14 %

Gambar 10. Hasil Perhitungan Iteras Ke-1
Selanjutnya akan dilakukan perhitungan k-means untuk
proses iterasi ke-2 dengan menggunakan centroid baru
hasil dari proses perhitungan centroid pada iterasi-kel,
adapun centroid baru baru yang terbentuk pada iterasi
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Gambar 12. Centroid Baru Untuk Iterasi Ke- 2

SPK Parmbarian bantuan biaya pendidikan

.".J/ \'\
/‘I
Gambar 13. Diagram Use Case SPK Bantuan Biaya
Pendidikan
% Fmeriiniy |ukl::_tu_ fem bl bit.tg ol I.lu‘ [EE

deaasdsdale veat bdek bruae I

Gambar 14. Diagram Sequensial SPK Bantuan Biaya

ke

k dapat di arnl pa bar 11 endidikan
3. Kesimpulan

E—— Dari pembahasan yang telah di uraikan dalam penelitian

: ; [ | cenmoidsars ini diuraikan beberapa kesimpulan yang didapatkan :
.- 1. K-means adalah metode yang sangat efektif
T digunakan dalam membuat keputusan dalam
E————r—— penentuan tindakan yang perlu diambil oleh decision
i {2 O O 1 C B maker. Metode k-means ini dapat dijadikan sebagai
E algoritma dalam pengembangan tool  untuk
; memecahkan problem bagi K-means dalam
— penentuan pemilihan mahasiswa calon penerima
: 23 Jew Rour Jeas B s Jud bantuan biaya pendidikan, terutama untuk inputan

Gambar 11. Centroid Baru Untuk Iterasi Ke- 2

Dari hasil perhitungan pada iteras ke-3 dan ke -2
ditemukan hasil yang sama karena sudah tidak
ditemukan lagi adanya perpindahan data mahasiswa dari
satu cluster ke cluster lainnya, maka proses perhitungan
iteras  untuk berikutnya selesai. Adapun hasil
perhitungan iterasi ke-2 dapat di amati pada gambar 12.
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keputusan yang bisarelatif statis.

Sistem pendukung keputusan ini berfungs untuk
melakukan  penyeleksian  terhadap  pemilihan
mahasiswa calon penerima bantuan biaya
pendidikan, yang dibagi menjadi 3 (tiga) cluster yaitu
cluster A (dipertimbangkan untuk medapatkan
bantuan), cluster B (mendapat bantuan), dan cluster
C yang (tidak mendapatkan bantuan).
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